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บทคัดย่อ 
บทความนี้มีวัตถุประสงค์ เพ่ือประยุกต์การเรียนรู้ของเครื่องในการพยากรณ์

ผลผลิตกล้วยไม้ในประเทศไทย ในการศึกษาครั้งนี้ใช้กระบวนการวิเคราะห์ข้อมูลมาตรฐาน 
เรียกว่า Cross-industry standard process (CRISP) ประกอบด้วย 6 ขั้นตอน ได้แก่ เข้าใจ
ปัญหาของธุรกิจ เข้าใจข้อมูล เตรียมข้อมูล พัฒนาแบบจ าลอง การประเมิน และการน าไปใช้จริง 
ข้อมูลที่ใช้รวบรวมข้อมูล พ้ืนที่เพาะปลูก จ านวนครัวเรือน และผลผลิตกล้วยไม้จาก 
www.oae.go.th และ www.ditp.go.th ในปี 2559 - 2563 จ านวน 20 จังหวัด การเตรียม
และคัดเลือกข้อมูลให้สมบูรณ์เหมาะส าหรับการท าเหมืองข้อมูลด้วยกระบวนการ Extract 
transform load (ETL) จากนั้นท าการโอนย้ายข้อมูล การลดขนาดของข้อมูล และการท า
ความสะอาดข้อมูล ใช้โปรแกรม Knime เป็นเครื่องมือ วิเคราะห์หาความสัมพันธ์ และใช้
อัลกอริทึมพยากรณ์ผลผลิตกล้วยไม้ด้วย  3 แบบ ได้แก่  Simple regression tree, 
Gradient boosted trees และ Random forest การทดสอบประสิทธิภาพอัลกอริทึมด้วย
การหา R2 เพ่ือหาอัลกอริทึมที่ เหมาะสมที่สุดและวัดผล ซึ่งผลการศึกษา พบว่า การ
พยากรณ์ผลผลิตกล้วยไม้ในประเทศไทยจากอัลกอริทึม Gradient boosted tree มีค่า
ถูกต้องสูงสุด คิดเป็นร้อยละ 97.50 เมื่อเทียบกับอัลกอริทึม Simple regression tree และ 
Random forest ถูกต้องร้อยละ 96.40 และ 92.80 ตามล าดับ สามารถน ามาแสดงผล
ข้อมูลด้วยภาพโดยใช้ Power business intelligence (Power BI) ซึ่งเป็นประโยชน์ในการ
วางแผนการผลิต เพ่ือเพ่ิมยอดขายได้เป็นอย่างดี 
 

ค าส าคัญ: การเรียนรู้ของเครื่อง / กล้วยไม้ / การถดถอยอย่างง่าย /  
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Abstract 
This article aims to apply machine learning for predicting the orchid 

product in Thailand. The technique in this study was the cross-industry standard 
process (CRISP). There were 6 processes that were business understanding, data 
understanding, data preparation, model development, evaluation, and deployment. 
The data of planted were househole and product’s orchid collected from 
www.oae.go.th and www.ditp.go.th during 2016 till September 2020 that 
consisted of 20 provinces. To do the data preparation, feature selection for data 
mining i.e., data transfer, data reduction, data cleaning using Knime a tool. There 
were 3 algorithms for forecasting orchid product that were simple regression 
trees, gradient boosted tree and random forest. Algorithm performance testing 
by using the R2 for most suitable. The results could demonstrate that the most 
accuracy algorithm was gradient boosted tree with accuracy 97.50% comparing 
with simple regression and random forest with accuracy 96.40% and 92.80%, 
respectively. To do the data visualization using power business intelligence 
(Power BI) that was very beneficial for planning and leads to higher sales. 
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บทน า 
กล้วยไม้ไทยจัดเป็นกล้วยไม้เขตร้อน (Tropical orchid) ได้แก่ กล้วยไม้สกุลหวาย 

มอคคารา และแวนดา ช่วงผลผลิตสูง คือ เดือนมิถุนายน - ตุลาคม แหล่งผลิต (5 อันดับ
แรก) นครปฐม สมุทรสาคร กรุงเทพมหานคร ราชบุรี นนทบุรี ผลผลิตกล้วยไม้ไทยเป็น
ผลผลิตที่ผลิตเพ่ือส่งออกประมาณ ร้อยละ 49.00 ส่วนอีกร้อยละ 49.00 เป็นการผลิตเพ่ือ
ใช้ในประเทศ (เป็นกล้วยไม้ที่มีคุณภาพต่ ากว่ามาตรฐานการส่งออก) มีจ านวนผู้ส่งออก
กล้วยไม้ไทยประมาณ 115 ราย และเกษตรกรผู้ปลูกกล้วยไม้ประมาณ 3,000 ราย [1] 

จากสถานการณ์แพร่ระบาดของเชื ้อไวรัสโควิด 19 ที่ผ่านมาตั ้งแต่ช่วงเดือน
มีนาคม 2563 ได้ส่งผลกระทบต่อการส่งออกสินค้าเกษตรอย่างต่อเนื ่อง ส าหรับการ
ส่งออกกล้วยไม้ ประเทศไทยเป็นผู ้ส ่งออกกล้วยไม้ไทยเป็นอันดับ 1 ของโลก แต่
สถานการณ์การแพร่ระบาดของเชื้อไวรัสโควิด 19 ที่เกิดขึ้นจนมาถึงการระบาดระลอกที่ 
2 ได้ส่งผลกระทบต่อโลจิสติกส์ ในการขนส่งสินค้าเข้าไปยังประเทศต่าง ๆ ท าให้ผู้น าเข้า
หลัก ได้แก่ จีน อิตาลี สหรัฐอเมริกา ออสเตรเลีย และญี่ปุ ่นระงับการน าเข้าท าให้การ
ส่งออกชะลอตัวและหยุดชะงักลง โดยช่วงเดือนมกราคม - มิถุนายน 2563 มีปริมาณการ
ส่งออกดอกกล้วยไม้ 7,455 ตัน มูลค่า 670.71 ล้านบาท ซึ่งปริมาณการส่งออกและมูลค่า
การส่งออก ลดลงจากปี 2562 ในช่วงเวลาเดียวกัน ร้อยละ 34.00 และ 40.00 ตามล าดับ 
ราคาที่เกษตรกรขายได้ปรับตัวลดลงเป็น 1.43 บาทต่อช่อ ราคาลดลงมากกว่าร้อยละ 
50.00 [2] 

การเรียนรู้ของเครื่อง (Machine learning) เป็นการวิเคราะห์ข้อมูลรูปแบบหนึ่ง  มี
ความส าคัญอย่างมากในการน ามาใช้พัฒนา เรียนรู้ และมีปฏิสัมพันธ์กับชุดข้อมูลต่าง ๆ 
และปรับปรุงธุรกิจให้เหมาะสมผ่านการประมวลผลข้อมูลต่าง ๆ ให้มีประสิทธิภาพ  
อีกทั้งยังช่วยเพิ่มความรวดเร็วในการท างาน ลดภาระค่าใช้จ่ายและช่วยให้สามารถ
ปรับปรุงคุณภาพของชิ้นงานต่าง ๆ ให้ดียิ่งกว่าเดิม และน าไปสู่การตัดสินใจได้ [3] 

Random forest เป็นการพัฒนาแบบจ าลอง จาก Decision tree หลาย ๆ  โมเดลย่อย  
(ตั้งแต่ 10 โมเดล ถึงมากกว่า 1,000 โมเดล) โดยแต่ละโมเดลจะได้รับชุดข้อมูลที่แตกต่างกัน 
เนื่องจากเป็นชุดข้อมูลย่อยของชุดข้อมูลทั้งหมด การพยากรณ์กรณี Classification ก็ให้ 
แต่ละ Decision tree ท าการพยากรณ์แล้วค านวณผลการพยากรณ์ด้วยการ Vote output 
ที่ถูกเลือกโดย Decision tree มากที่สุด หรือกรณี Regression เป็นการหาค่า Mean จาก 
Output ของแต่ละ Decision tree ทั้งนี้ Decision tree แต่ละโมเดลใน Random forest 
เมื่อน าเอาแต่ละ Decision tree มาท าการพยากรณ์ร่วมกันก็จะได้ โมเดลรวมที่ม ี
ความแม่นย ามากกว่า Decision tree ที่ท าการพยากรณแ์บบเดี่ยว ๆ [4] 
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Gradient boosting เป็นวิธีการในการ Optimize ใช้น า Classifier หลายตัวมา
ท างาน เมื่อเรียนรู้เรียบร้อยแล้ว Classifier ทุกตัวจะพยากรณ์ร่วมกัน โดยเรียนรู้จาก 
ค่าความคลาดเคลื่อนสะสมที่เกิดจากการท านายของ Instance ก่อนหน้า ส่วนการวิเคราะห์
การถดถอย ศึกษาความสัมพันธ์ระหว่างตัวแปร ตั้งแต่ 2 ตัวแปรขึ้นไป มีตัวแปรอิสระ 
( Independent variable) และตัวแปรตาม (Dependent variable) น ามาสร้ างเป็น
แบบจ าลองการถดถอยเชิงเส้นอย่างง่าย (Simple linear regression model) [5] 

การใช้ Gradient boosting decision tree ท านายระยะเวลาในการเดินทาง
เปรียบเทียบประสิทธิภาพการท างานกับ Backpropagation neural network และ 
Support vector machine (SVM) จากการวัดประสิทธิภาพแบบจ าลองด้วย การหา
ค่าเฉลี่ยร้อยละความคลาดเคลื่อนสมบูรณ์ (MAPE) พบว่า แบบจ าลองที่สร้างจาก Gradient 
boosting decision tree มีค่ า  MAPE น้อยกว่ าแบบจ าลองที่ ส ร้ า งจาก BP Neural 
network และ SVM แสดงให้เห็นว่าแบบจ าลองที่สร้างจาก Gradient boosting decision 
tree สามารถท านายระยะเวลาการเดินทางได้ใกล้เคียงมากที่สุด [6] 

ดังนั้นในการศึกษาครั้งนี้มีวัตถุประสงค์ในการประยุกต์การเรียนรู้ของเครื่อง 
เพ่ือการพยากรณ์ผลผลิตกล้วยไม้ในประเทศไทยด้วยอัลกอริทึม Simple regression tree, 
Gradient boosted trees และ Random forest เนื่องจากอัลกอริทึมดังกล่าวมีความ
เหมาะสมกับลักษณะข้อมูลผลผลิตกล้วยไม้ในประเทศไทย 

 
วัสดุและวิธีการ 
 การเปรียบเทียบประสิทธิภาพของอัลกอริทึมการเรียนรู้ของเครื่องส าหรับ 
การพยากรณ์ผลผลิตกล้วยไม้ในประเทศไทย เทคนิคการเรียนรู้ของเครื่อง มีกระบวนการ
วิเคราะห์ข้อมูล 6 ขั้นตอน ได้แก่ 

1) การท าความเข้าใจปัญหาของธุรกิจ (Business understanding)  
ขั้นตอนนี้เป็นการท าความเข้าใจถึงพ้ืนที่ ปริมาณผลผลิต  จ านวนครัวเรือน 

และจ านวนผู้ส่งออกกล้วยไม้ของประเทศไทย ตลอดจนจุดแข็ง จุดอ่อน โอกาส ภัยคุกคาม 
และปัญหาต่าง ๆ ในอุตสาหกรรมกล้วยไม้ของประเทศไทย โอกาสในการส่งเสริม และ
สนับสนุนการเพาะปลูก และปริมาณผลผลิตกล้วยไม้ของประเทศไทย ให้อยู่ในรูปแบบที่
เหมาะสมต่อการน ามาวิเคราะห์ข้อมูล 

2) การท าความเข้าใจข้อมูล (Data understanding)  
ข้อมูลจาก www.oae.go.th และ www.ditp.go.th ศึกษาโครงสร้างของฐานข้อมูล 

ประกอบด้วย ขนาดพ้ืนที่ ปริมาณผลผลิต จ านวนครัวเรือน และจ านวนผู้ส่งออกกล้วยไม้
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ของประเทศไทย หลังจากนั้นด าเนินการตรวจสอบข้อมูล ความถูกต้องของข้อมูล มีรายละเอียด
เพียงพอต่อการน าไปใช้ในการวิเคราะห์ 

3) การเตรียมข้อมูล (Data preparation)  
จากข้อ 2 หลังจากที่ได้ศึกษาและรวบรวมข้อมูลในขั้นตอนนี้จะต้องมีการจัดเตรียม

ข้อมูลและคัดเลือกข้อมูลที่จะน ามาใช้งานต้องมีการจัดเตรียมข้อมูลให้เป็นไปตามมาตรฐาน
เดียวกัน และคัดเลือกข้อมูลที่มีความถูกต้อง สมบูรณ์มากที่สุด เพ่ือให้ได้ผลการทดสอบที่มี
ประสิทธิภาพสูงสุด ขั้นตอนนี้ใช้เวลานานที่สุด เนื่องจากแบบจ าลองที่ได้จากการท าเรียนรู้
ของเครื่องจะให้ผลลัพธ์ที่ถูกต้อง ขึ้นอยู่กับคุณภาพของข้อมูลที่ใช้ กล่าวคือ ถ้าข้อมูลที่ใช้นั้น
ไม่ถูกต้อง มีข้อผิดพลาด ย่อมส่งผลให้ผลลัพธ์คลาดเคลื่อนได้ ส าหรับการเตรียมข้อมูล
แบ่งเป็น 3 ขั้นตอนย่อยดังนี้ 

 3.1) การคัดเลือกข้อมูล (Data selection) ก าหนดเป้าหมายที่ท าการวิเคราะห์
พ้ืนที่ จ านวนครัวเรือน ปริมาณผลผลิต และจ านวนผู้ส่งออกกล้วยไม้ของประเทศไทย เลือกใช้
เฉพาะข้อมูลที่เกี่ยวข้องกับสิ่งที่จะวิเคราะห์ การก าหนดคุณลักษณะ (Attribute) และค่าที่
เป็นไปได้ของคุณลักษณะ ศึกษาโครงสร้างของฐานข้อมูลและการจัดเตรียมข้อมูล 
คุณลักษณะที่คาดว่าจะน ามาใช้งาน เพ่ือใช้ในการหาความรู้ และได้มีการก าหนดค่าที่เป็นไป
ได้ของคุณลักษณะ 

 3.2) การกลั่นกรองข้อมูล (Data cleaning) ในการศึกษาครั้งนี้ พบข้อมูล 
ที่ไม่ถูกต้อง เนื่องมาจากปัญหาในระหว่างการจัดเก็บข้อมูล เช่น กรอกข้อมูลไม่ครบถ้วน 
กรอกข้อมูลซ้ าซ้อน การกลั่นกรองข้อมูล การท าความสะอาดข้อมูล (Data cleaning) 
สามารถลดขนาดข้อมูล (Data reduction) 

 3.3) การแปลงรูปข้อมูล (Data transformation) ขั้นตอนการเตรียมข้อมูล 
ให้อยู่ในรูปแบบที่พร้อมน าไปใช้ในการวิเคราะห์ตามอัลกอริทึมท่ีเลือกใช้ 

4) แบบจ าลอง (Modeling)  
ขั้นตอนการวิเคราะห์ข้อมูลด้วยเทคนิคการเรียนรู้ของเครื่อง ได้แก่ แบบจ าลองที่ใช้

ในการท านายในการศึกษาครั้งนี้ เลือกใช้การพยากรณ์ปริมาณผลผลิตกล้วยไม้ของประเทศ
ไทยที่ ใ ช้  ได้ แก่  Simple regression tree, Gradient boosted trees และ Random 
forest ทั้งนี้เพ่ือให้ได้ผลลัพธ์ที่ดีที่สุด เมื่อท าขั้นตอนนี้แล้ว อาจมีการย้อนกลับไปที่ขั้นตอน
การเตรียมข้อมูล (Data preparation) เพ่ือแปลงข้อมูลบางส่วนให้เหมาะสมกับแต่ละ
เทคนิคด้วย นอกจากนี้ยังมีการประเมินแบบจ าลอง วิเคราะห์ข้อมูลที่ได้ในรูปแบบความ
ถูกต้องของแบบจ าลอง เพ่ือเป็นตัวบ่งชี้ความน่าเชื่อถือของแบบจ าลองที่ได้ 
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5) การประเมินผล (Evaluation)  
ขั้นตอนนี้เป็นการประเมินประสิทธิภาพของผลลัพธ์จากแบบจ าลอง โดยน าผลลัพธ์

ที่ได้มาวิเคราะห์ความถูกต้องจากข้อมูลที่น ามาทดสอบ ต้องอาศัยทักษะในการวิเคราะห์
ข้อมูลเพ่ือช่วยให้การวิเคราะห์ท าได้สะดวกและรวดเร็วขึ้น จึงมีการใช้เครื่องมือทางด้าน
กราฟฟิก เช่น การแสดงผลการวิเคราะห์ด้วยกราฟ รายงานรูปแบบต่าง ๆ เป็นต้น 

6) การถ่ายทอดเพ่ือน าไปปฏิบัติ (Deployment)  
ด าเนินการเพ่ือตอบสนองข้อก าหนดในเกณฑ์การถ่ายทอด เพ่ือน าไปปฏิบัติเป็น

แนวทางไปใช้กับการวิเคราะห์พ้ืนที่ จ านวนครัวเรือน ปริมาณผลผลิต และจ านวนผู้ส่งออก
กล้วยไม้ของประเทศไทย และสามารถระบุโอกาสในการส่งเสริมและสนับสนุนการเพาะปลูก 
และปริมาณผลผลิตกล้วยไม้ของประเทศไทย 
 
ผลการศึกษา 

จากการประยุกต์การเรียนรู้ของเครื่องในการพยากรณ์ผลผลิตกล้วยไม้ ใน  
ประเทศไทย โดยใช้กระบวนการวิเคราะห์ข้อมูลมาตรฐาน Cross-industry standard 
process (CRISP) 6 ขั้นตอนนั้น ได้ผลการศึกษาโดยมีรายละเอียดดังต่อไปนี้ 

1) ผลการศึกษารวบรวมข้อมูลและท าความเข้าใจข้อมูล 
รวบรวมข้อมูล พ้ืนที่ เพาะปลูก จ านวนครัวเรือน และผลผลิตกล้วยไม้ จาก 

www.oae.go.th และ www.ditp.go.th ในปี 2559 - 2563 จ านวน 20 จังหวัด ประกอบด้วย 
เชียงใหม่ สกลนคร นครพนม ขอนแก่น นครราชสีมา สระบุรี สุพรรณบุรี พระนครศรีอยุธยา 
นนทบุรี กรุงเทพมหานคร ปทุมธานี นครนายก ฉะเชิงเทรา ระยอง ชลบุรี สมุทรสาคร 
นครปฐม กาญจนบุรี ราชบุรี และเพชรบุรี เพ่ือน ามาใช้ในกระบวนการต่าง ๆ ในการ
วิเคราะห์ได้อย่างเหมาะสม แสดงในตารางที่ 1 
 2) ผลการเตรียมข้อมูล (Data preparation) 
 จากการสกัดข้อมูลจากผลผลิตกล้วยไม้ในประเทศไทย เพ่ือเข้าสู่กระบวนการ
จัดเตรียมพ้ืนที่ในการเตรียมข้อมูลให้อยู่ในรูปแบบที่พร้อมจะวิเคราะห์ต่อไป 
 3) การเตรียมข้อมูล (Data preparation) 
  3.1) ผลการคัดเลือกข้อมูล (Data selection) จากการคัดเลือกปัจจัย 
(Feature selection) เช่น จังหวัด ภาค เนื้อที่เพาะปลูก และจ านวนครัวเรือน แสดงใน
ตารางที่ 2 
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ตารางท่ี 1 ตัวอย่างการคัดเลือกข้อมูล 

 
 
ตารางท่ี 2 ตัวอย่างการคัดเลือกข้อมูล 

 
 
  3.2) ผลการกลั่นกรองข้อมูล (Data cleaning) ด าเนินการลบข้อมูลซ้ าซ้อน 
แก้ไขข้อมูลผิดพลาด เช่น ข้อมูลที่ผิดรูปแบบ ข้อมูลที่หายไป ข้อมูล Outlier ที่แปลกแยก
จากคนอื่น ผิดปกติค่อนข้างมาก เป็นต้น แสดงในตารางที่ 3 
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ตารางท่ี 3 ผลการกลั่นกรองข้อมูล 

Area Planted area (Rai) Product (Ton) 
Househole 

(Househole) 
Thailand 21521.00 48794.00 1593.00 
Northern 45.00 73.00 1.00 
Northeastern 351.00 793.00 10.00 
Central 21125.00 47928.00 1582.00 
Chiang Mai 45.00 73.00 1.00 
Sakon Nakhon 34.00 46.00 2.00 
Nakhon Phanom 13.00 21.00 1.00 
Khon Kaen 4.00 5.00 1.00 
Nakhon Ratchasima 300.00 721.00 6.00 
Saraburi 49.00 86.00 2.00 
Suphan Buri 232.00 317.00 13.00 
Phra Nakhon Si Ayutthaya 450.00 777.00 14.00 
Nonthaburi 917.00 2112.00 62.00 
Bangkok 2066.00 4651.00 180.00 
Pathum Thani 129.00 267.00 12.00 
Nakhon Nayok 7.00 11.00 1.00 
Chachoengsao 3.00 5.00 1.00 
Rayong 4.00 6.00 1.00 
Chonburi 114.00 238.00 20.00 
Samut Sakhon 5232.00 13033.00 505.00 
Nakhon Pathom 8546.00 20177.00 653.00 
Kanchanaburi 1372.00 2684.00 26.00 
Ratchaburi  1986.00 3529.00 89.00 
Phetchaburi 18.00 36.00 3.00 

 
 4) ผลการใช้อัลกอริทึมพยากรณ์ผลผลิตกล้วยไม้ 
 ผลวิเคราะห์หาความสัมพันธ์ และอัลกอริทึมพยากรณ์ผลผลิตกล้วยไม้ ได้แก่ 
Simple regression tree, Gradient boosted tree และ Random forest แสดงในภาพ
ที่ 1 สรุปเป็นตารางที่ 4 
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ภาพที่ 1 ผลการใช้อัลกอริทึมพยากรณ์ผลผลิตกล้วยไม้ 
 
ตารางท่ี 4 ความถูกต้องของแต่ละอัลกอริทึม 

 Regression tree  Gradient boosted tree  Random forest  
R2 0.964 0.975 0.928 
Mean absolute error 299.725 288.061 590.459 
Mean squared error 645,660.238 449,340.988 1,277,742.649 
Root mean squared error 803.53 670.329 1,130.373 
Mean signed difference -258.725 -204.791 238.628 
Mean absolute percentage error 0.147 0.19 5.726 

 
 5) ผลการประเมินผล (Evaluation) 
 ผลการทดสอบประสิทธิภาพอัลกอริทึม ด้วยการหาค่า R2 เพ่ือหาอัลกอริทึมที่ดี
ที่สุด และวัดผล ผลการศึกษา พบว่า การพยากรณ์ผลผลิตกล้วยไม้ในประเทศไทยจาก
อัลกอริทึม Gradient boosted tree มีค่าถูกต้องสูงสุด คิดเป็นร้อยละ 97.50 เมื่อเทียบกับ
อัลกอริทึม Simple regression tree และ Random forest ถูกต้องร้อยละ 96.40 และ 
92.80 ตามล าดับ 
 6) ผลการถ่ายทอดเพ่ือน าไปปฏิบัติ (Deployment) 
 จากอัลกอริทึมพยากรณ์ผลผลิตกล้วยไม้ การถ่ายทอดเพ่ือน าไปปฏิบัติ สามารถ
น ามาแสดงผลข้อมูลด้วยภาพ (Data visualization) โดยใช้ Power BI แสดงในภาพที่ 2 
เพ่ือน าข้อมูลการพยากรณ์ผลผลิตกล้วยไม้ใช้ในการวางแผนอุตสาหกรรมกล้วยไม้ เช่น การ
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วางแผนการผลิต การวางแผนการส่งออก การจัดการความต้องการของประเทศคู่ค้า และ
การประชาสัมพันธ์ 
 

 
 

ภาพที่ 2 สถิติผลผลิต พ้ืนที่เพาะปลูก ครัวเรือน และผู้ส่งออกกล้วยไม้ของประเทศไทย 
 
วิจารณ์ 
 เทคนิคการเรียนรู้ของเครื่องเป็นเทคโนโลยีสมัยใหม่ที่สามารถประยุกต์ใช้ด้าน
การเกษตรเพ่ือการเปลี่ยนถ่ายสู่เกษตรยุค 4.0 เป็นเกษตรแม่นย า (Precision agriculture) 
ช่วยให้เกษตรกร และหน่วยงานที่เกี่ยวข้องสามารถพยากรณ์ผลผลิตได้แม่นย าขึ้น สนับสนุน
การท าเกษตรกรรม ยกระดับชีวิตเกษตรกร และช่วยเพิ่มขีดความสามารถในการแข่งขันมาก
ยิ่งขึ้น ตลอดจนสามารถประยุกต์ใช้ในอุตสาหกรรมของพืชเศรษฐกิจชนิดต่าง ๆ ได้ 
 
สรุป 

ในการวิเคราะห์หาความสัมพันธ์ และใช้อัลกอริทึมพยากรณ์ผลผลิตกล้วยไม้ด้วย   
3 อัลกอริทึม ได้แก่ Simple regression, Gradient boosted tree และ Random forest 
การทดสอบประสิทธิภาพอัลกอริทึมด้วยการหาค่า R2 เพ่ือหาอัลกอริทึมที่เหมาะสมที่สุด และ
วัดผล ซึ่งผลการศึกษา พบว่า การพยากรณ์ผลผลิตกล้วยไม้ในประเทศไทยจากอัลกอริทึม 
Gradient boosted tree มีค่าถูกต้องสูงสุด คิดเป็นร้อยละ 97.50 เมื่อเทียบกับอัลกอริทึม 
Simple regression tree และ Random forest ถูกต้องร้อยละ 96.40 และ 92.80 
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ตามล าดับ สามารถน ามาแสดงผลข้อมูลด้วยภาพโดยใช้ Power business intelligence 
(Power BI) ซึ่งเป็นประโยชน์ในการวางแผนการผลิต เพ่ือเพ่ิมยอดขายได้เป็นอย่างดี 
 
กิตติกรรมประกาศ  
 ขอขอบคุณหลักสูตรประกาศนียบัตร (Non-degree) การประยุกต์การเรียนรู้ของ
เครื่อง (Machine learning) เพ่ือใช้สนับสนุนการตัดสินใจในธุรกิจ E-commerce คณะ
วิศวกรรมศาสตร์ มหาวิทยาลัยหอการค้าไทย ที่ถ่ายทอดองค์ความรู้ที่เป็นประโยชน์ให้
สามารถประยุกต์ในงานวิจัยนี้ 
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